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Ｌｅａｒｎｉｎｇ２００２ ４６１３ ２１５２．
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５　 ．
Ｊ． ２００５ ２６

７ ９６１０８．
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ｔｉｏｎ ａｓｕｒｖｅｙＪ．ＪｏｕｒｎａｌｏｎＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ ２００５
２６７ ９６１０８． ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ
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ＯＬ．ｈｔｔｐ∥ｗｗｗ．ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ．ｏｒｇ ２０１１０２２３／
２０１５０５２２．

１０ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＷｉｌｌｉａｍｓＣＫＩ．ＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒ
ＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇＭ ．ＣａｍｂｒｉｄｇｅＭＩＴＰｒｅｓｓ２００６１２４８．

１１ ＳｅｅｇｅｒＭ．ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒｍａｃｈｉｎｅｌｅａｒｎｉｎｇＪ．
ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＪｏｕｒｎａｌｏｆＮｅｕｒａｌＳｙｓｔｅｍｓ２００４ １４２
６９１０６．

１２ ．
Ｊ． ２００９ ３７ ６

１１５３１１５８．
ＷａｎｇＸＳ ＺｈａｎｇＹＹ ＣｈｅｎｇＹＨ．Ｒｅｉｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔ
ＬｅａｒｎｉｎｇｆｏｒＣｏｎｔｉｎｕｏｕｓＳｐａｃｅｓＢａｓｅｄ ｏｎ Ｇａｕｓｓｉａｎ
ＰｒｏｃｅｓｓＣｌａｓｓｉｆｉｅｒＪ．ＡｃｔａＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃａＳｉｎｉｃａ２００９ ３７
６ １１５３１１５８． ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ

１３ ＢａｒｂｅｒＤ ＷｉｌｌｉａｍｓＣＫＩ．ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒＢａｙｅｓｉａｎ
ｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｖｉａｈｙｂｒｉｄＭｏｎｔｅＣａｒｌｏＪ．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕ
ｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１９９６９３４０３４６．

１４ ＧｉｂｂｓＭＮ ＭａｃＫａｙＤＪＣ．ＶａｒｉａｔｉｏｎａｌＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒｓＪ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓ
２０００ １１６ １４５８１４６４．

１５ ＯｐｐｅｒＭ ＷｉｎｔｈｅｒＯ．Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒｃｌａｓｓｉｆｉｃａ
ｔｉｏｎ Ｍｅａｎｆｉｅｌｄａｌｇｏｒｉｔｈｍｓ Ｊ．ＮｅｕｒａｌＣｏｍｐｕｔａｔｉｏｎ
２０００ １２１１ ２６５５２６８４．

１６ ＰａｃｉｏｒｅｋＣ ＳｃｈｅｒｖｉｓｈＭ．Ｎｏｎｓｔａｔｉｏｎａｒｙｃｏｖａｒｉａｎｃｅｆｕｎｃ
ｔｉｏｎｓｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎＪ．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕ
ｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ２００３１６２７３２８０．

１７ ＳｅｅｇｅｒＭ．Ｂａｙｅｓｉａｎｍｏｄｅｌｓｅｌｅｃｔｉｏｎｆｏｒｓｕｐｐｏｒｔｖｅｃｔｏｒ
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ＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴ
Ｐｒｅｓｓ２０００ ＥＰＦＬＣＯＮＦ１６１３２４ ６０３６０９．

１８ ＳｃｈｗａｉｇｈｏｆｅｒＡＴｒｅｓｐＶＹｕＫ．ＬｅａｒｎｉｎｇＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｋｅｒｎｅｌｓｖｉａｈｉｅｒａｒｃｈｉｃａｌＢａｙｅｓＣ ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌ
ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１７．ＣａｍｂｒｉｄｇｅＭＩＴＰｒｅｓｓ
２００４１２０９１２１６．

１９ ＳｕｎｄａｒａｒａｊａｎＳＫｅｅｒｔｈｉＳ．Ｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅａｐｐｒｏａｃｈｅｓｆｏｒｃｈｏｏ
ｓｉｎｇｈｙｐｅｒｐａｒａｍｅｔｅｒｓｉｎＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．Ｎｅｕｒａｌ
Ｃｏｍｐｕｔａｔｉｏｎ２００１１３５ １１０３１１１８．

２０ ＣｈａｔｚｉｓＳＰＤｅｍｉｒｉｓＹ．ＥｃｈｏｓｔａｔｅＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓＪ．
ＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ２０１１２２ ９
１４３５１４４５．

２１ Ｓｏｈ Ｈ ＤｅｍｉｒｉｓＹ．ＳｐａｔｉｏＴｅｍｐｏｒａｌＬｅａｒｎｉｎｇｗｉｔｈｔｈｅ
ＯｎｌｉｎｅＦｉｎｉｔｅａｎｄＩｎｆｉｎｉｔｅＥｃｈｏＳｔａｔｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓ
Ｊ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓ．ＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓａｎｄＬｅａｒｎｉｎｇＳｙｓ
ｔｅｍｓ２０１５ ２６３ ５２２５３６．

２２ ＳｎｅｌｓｏｎＥ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＧｈａｈｒａｍａｎｉＺ．Ｗａｒｐｅｄ

ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ２００３１６３３７３４４．

２３ ＢｏｙｌｅＰ ＦｒｅａｎＭ．ＤｅｐｅｎｄｅｎｔＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．
ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ
２００４ １７ ２１７２２４．

２４ ＬａｗｒｅｎｃｅＮＤ ＪｏｒｄａｎＭＩ．Ｓｅｍｉｓｕｐｅｒｖｉｓｅｄｌｅａｒｎｉｎｇｖｉａ
ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１７．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ ２００４
７５３７６０．

２５ ．
Ｊ． ２００９ ３５７ ８８８８９５．

ＬｉＨＷ ＬｉｕＹ ＬｕＨＱ ｅｔａｌ．ＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓ
ＣｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎＣｏｍｂｉｎｅｄｗｉｔｈＳｅｍｉｓｕｐｅｒｖｉｓｅｄＫｅｒｎｅｌｓ
Ｊ．ＡｃｔａＡｕｔｏｍａｔｉｃａＳｉｎｉｃａ ２００９ ３５７ ８８８８９５．
ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ

２６ ＰｉｌｌｏｎｅｔｔｏＧ ＤｉｎｕｚｚｏＦ ＤｅＮｉｃｏｌａｏＧ．Ｂａｙｅｓｉａｎｏｎｌｉｎｅ
ｍｕｌｔｉｔａｓｋｌｅａｒｎｉｎｇｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓ Ｊ．Ｐａｔｔｅｒｎ
ＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓ
ｏｎ ２０１０ ３２２ １９３２０５．

２７ Ｇｉｌｂｏａ Ｅ ＳａａｔｃｉＹ Ｃｕｎｎｉｎｇｈａｍ Ｊ．Ｐ．ＳｃａｌｉｎｇＭｕｌｔｉ
ｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌＩｎｆｅｒｅｎｃｅｆｏｒＳｔｒｕｃｔｕｒｅｄＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓ
Ｊ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓ．ｏｎＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎ
ｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ２０１５ ３７２ ４２４４３６．

２８ ＺｈａｏＸＣｈｅｕｎｇＬＷＫ．ＭｕｌｔｉｃｌａｓｓＫｅｒｎｅｌＩｍｂｅｄｄｅｄＧａｕｓｓｉ
ａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒＭｉｃｒｏａｒｒａｙＤａｔａＡｎａｌｙｓｉｓＪ．ＩＥＥＥ／ＡＣＭ
ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＣｏｍｐｕｔａｔｉｏｎａｌＢｉｏｌｏｇｙａｎｄＢｉｏｉｎｆｏｒｍａｔｉｃｓ
ＴＣＢＢ ２０１１８４ １０４１１０５３．

２９ ＤａｌｌａｉｒｅＰ ＢｅｓｓｅＣ ＣｈａｉｂＤｒａａＢ．Ａｎａｐｐｒｏｘｉｍａｔｅｉｎｆｅｒ
ｅｎｃｅｗｉｔｈＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｔｏｌａｔｅｎｔｆｕｎｃｔｉｏｎｓｆｒｏｍｕｎｃｅｒ
ｔａｉｎｄａｔａＪ．Ｎｅｕｒｏｃｏｍｐｕｔｉｎｇ２０１１７４１１ １９４５１９５５．

３０ ＷｉｌｌｉａｍｓＣＫＩＶｉｖａｒｅｌｌｉＦ．Ｕｐｐｅｒａｎｄｌｏｗｅｒｂｏｕｎｄｓｏｎ
ｔｈｅｌｅａｒｎｉｎｇｃｕｒｖｅｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．Ｍａｃｈｉｎｅ
Ｌｅａｒｎｉｎｇ２０００ ４０１ ７７１０２．

３１ ＶｉｖａｒｅｌｌｉＦＯｐｐｅｒＭ．ＧｅｎｅｒａｌｂｏｕｎｄｓｏｎＢａｙｅｓｅｒｒｏｒｓｆｏｒ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｗｉｔｈＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕ
ｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１９９９１１３０２３０８．

３２ ＳｏｌｌｉｃｈＰＨａｌｅｅｓＡ．ＬｅａｒｎｉｎｇｃｕｒｖｅｓｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ ＡｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎｓａｎｄｂｏｕｎｄｓＪ．ＮｅｕｒａｌＣｏｍ
ｐｕｔａｔｉｏｎ２００２１４６ １３９３１４２８．

３３ ＯｐｐｅｒＭＭａｌｚａｈｎＤ．ＬｅａｒｎｉｎｇｃｕｒｖｅｓｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓ
ｓｅｓｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ ＡｆｒａｍｅｗｏｒｋｆｏｒｇｏｏｄａｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎｓＪ．
ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１４
２００１１４２７３２７９．

３４ ＫａｋａｄｅＳ ＳｅｅｇｅｒＭ ＦｏｓｔｅｒＤ．Ｗｏｒｓｔｃａｓｅｂｏｕｎｄｓｆｏｒ
ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｍｏｄｅｌｓＣ∥Ｐｒｏｃ．ｏｆｔｈｅ１８ｔｈＡｎｎｕａｌ
ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ．

９６９



３２

Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ２００５ ６１９６２６． ＥＰＦＬＣＯＮＦ
１６１３１５．

３５ ＧｉｂｂｓＭ．ＢａｙｅｓｉａｎＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎ
ａｎｄｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ Ｄ ．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＣａｍ
ｂｒｉｄｇｅ ＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＰｈｙｓｉｃｓ１９９７．

３６ ＳｈｅｎＹ ＮｇＡ ＳｅｅｇｅｒＭ．ＦａｓｔＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｒｅｇｒｅｓ
ｓｉｏｎｕｓｉｎｇｋｄｔｒｅｅｓＣ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ１８ｔｈＡｎｎｕａｌ
ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ．
Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ２００５ １２２５１２３２．

３７ ＷｉｌｌｉａｍｓＣＫＩＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＳｃｗａｉｇｈｏｆｅｒＡ ｅｔａｌ．
ＯｂｓｅｒｖａｔｉｏｎｓｏｎｔｈｅＮｙｓｔｒｍｍｅｔｈｏｄｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ Ｒ ．Ｌｏｎｄｏｎ ＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＥｄｉｎｂｕｒｇｈａｎｄ
ＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＣｏｌｌｅｇｅＬｏｎｄｏｎ ２００２ １９．

３８ ＣｈａｌｕｐｋａＫ ＷｉｌｌｉａｍｓＣＫＩＭｕｒｒａｙＩ．Ａｆｒａｍｅｗｏｒｋｆｏｒ
ｅｖａｌｕａｔｉｎｇａｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ Ｊ．ＴｈｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇＲｅ
ｓｅａｒｃｈ ２０１３ １４１ ３３３３５０．

３９ ＱｕｉｏｎｅｒｏＣａｎｄｅｌａＪ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ．Ａｕｎｉｆｙｉｎｇｖｉｅｗ
ｏｆｓｐａｒｓｅａｐｐｒｏｘｉｍａｔｅＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ Ｊ．
ＴｈｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇＲｅｓｅａｒｃｈ ２００５ ６
１９３９１９５９．

４０ ＳｎｅｌｓｏｎＥ ＧｈａｈｒａｍａｎｉＺ．ＳｐａｒｓｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｕ
ｓｉｎｇｐｓｅｕｄｏｉｎｐｕｔｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１８．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ ２００５
１２５７１２６４．

４１ ＳｏｌｌｉｃｈＰ．ＰｒｏｂａｂｉｌｉｓｔｉｃＭｅｔｈｏｄｓｆｏｒＳｕｐｐｏｒｔＶｅｃｔｏｒＭａ
ｃｈｉｎｅｓＣ ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ
Ｓｙｓｔｅｍｓ１２．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ１９９９３４９３５５．

４２ ＶａｎＧｅｓｔｅｌＴＳｕｙｋｅｎｓＪＡＫＬａｎｃｋｒｉｅｔＧｅｔａｌ．Ｂａｙｅｓｉａｎ
ｆｒａｍｅｗｏｒｋｆｏｒｌｅａｓｔｓｑｕａｒｅｓｓｕｐｐｏｒｔｖｅｃｔｏｒｍａｃｈｉｎｅｃｌａｓｓｉ
ｆｉｅｒｓＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓａｎｄｋｅｒｎｅｌＦｉｓｈｅｒｄｉｓｃｒｉｍｉｎａｎｔ
ａｎａｌｙｓｉｓＪ．ＮｅｕｒａｌＣｏｍｐｕｔａｔｉｏｎ２００２１４５ １１１５１１４７．

４３ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＫｕｓｓＭ．Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｉｎｒｅｉｎｆｏｒｃｅ
ｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇＣ ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏ
ｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１６．ＣａｍｂｒｉｄｇｅＭＩＴＰｒｅｓｓ２００３７５１７５９．

４４ ＥｎｇｅｌＹＭａｎｎｏｒＳＭｅｉｒＲ．Ｒｅｉｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇｗｉｔｈ
ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＣ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ２２ｎｄＩｎｔｅｒ
ｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ．ＮｅｗＹｏｒｋ
ＡＣＭ２００５２０１２０８．

４５ ＫｏＪＫｌｅｉｎＤＪ ＦｏｘＤ ｅｔａｌ．Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓａｎｄ
ｒｅｉｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇｆｏｒｉｄｅｎｔｉｆｉｃａｔｉｏｎａｎｄｃｏｎｔｒｏｌｏｆａｎ
ａｕｔｏｎｏｍｏｕｓｂｌｉｍｐＣ∥ＲｏｂｏｔｉｃｓａｎｄＡｕｔｏｍａｔｉｏｎ Ｊｉｎａｎ
ＳｈａｎｄｏｎｇＣｈｉｎａ ２００７ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ
ｏｎ．ＩＥＥＥ ２００７ ７４２７４７．

４６ ＷａｎｇＪＭ ＦｌｅｅｔＤＪ ＨｅｒｔｚｍａｎｎＡ．Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｄｙｎａｍｉｃａｌｍｏｄｅｌｓｆｏｒｈｕｍａｎｍｏｔｉｏｎＪ．ＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓ

ａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ ２００８
３０２ ２８３２９８．

４７ ．
Ｊ． ２０１１

１６８ １５１１１５１５．
ＬｖＰ ＺｈａｎｇＭＭ ＸｕＭＬ ｅｔａｌ．Ｒｈｙｔｈｍｉｃａｌｍｏｔｉｏｎ
ｓｙｎｔｈｅｓｉｓｂａｓｅｄｏｎＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｄｙｎａｍｉｃａｌｍｏｄｅｌ
Ｊ．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＩｍａｇｅａｎｄＧｒａｐｈｉｃｓ ２０１１ １６ ８
１５１１１５１５． ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ

４８ ＤｅｉｓｅｎｒｏｔｈＭ Ｐ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＰｅｔｅｒｓＪ．Ｇａｕｓｓｉａｎ
ｐｒｏｃｅｓｓｄｙｎａｍｉｃｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇ Ｊ．Ｎｅｕｒｏｃｏｍｐｕｔｉｎｇ
２００９ ７２７ １５０８１５２４．

４９ ＡｍｏｔｏＣ Ｃｈｏｗｄｈａｒｙ Ｇ ＬｉｕＭ ｅｔａｌ．Ｏｆｆｐｏｌｉｃｙｒｅｉｎ
ｆｏｒｃｅｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇｗｉｔｈＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．ＩＥＥＥ／ＣＡＡ
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＡｕｔｏｍａｔｉｃａＳｉｎｉｃａ２０１４１３ ２２７２３８．

５０ ＧａｏＸＷａｎｇＸＴａｏＤｅｔａｌ．ＳｕｐｅｒｖｉｓｅｄＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｌａｔｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｍｏｄｅｌｆｏｒｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｉｔｙｒｅｄｕｃｔｉｏｎ Ｊ．
ＳｙｓｔｅｍｓＭａｎ ａｎｄＣｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓＰａｒｔＢ Ｃｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓ
ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ２０１１４１２ ４２５４３４．

５１ ＬａｗｒｅｎｃｅＮ．Ｐｒｏｂａｂｉｌｉｓｔｉｃｎｏｎｌｉｎｅａｒｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔ
ａｎａｌｙｓｉｓｗｉｔｈＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｌａｔｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｍｏｄｅｌｓ
Ｊ．ＴｈｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇＲｅｓｅａｒｃｈ ２００５
６ １７８３１８１６．

５２ ＬａｗｒｅｎｃｅＮＤ ＭｏｏｒｅＡＪ．ＨｉｅｒａｒｃｈｉｃａｌＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｌａｔｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｍｏｄｅｌｓＣ ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ２４ｔｈＩｎ
ｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ．Ｃｏｒｖａｌｌｉｓ
ＯＲ ＵＳＡ ＡＣＭ ２００７ ４８１４８８．

５３ ＵｒｔａｓｕｎＲＤａｒｒｅｌｌＴ．ＤｉｓｃｒｉｍｉｎａｔｉｖｅＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｌａ
ｔｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｍｏｄｅｌｆｏｒｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎＣ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆ
ｔｈｅ２４ｔｈＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ．
ＣｏｒｖａｌｌｉｓＯＲＵＳＡＡＣＭ２００７ ９２７９３４．

５４ ＣｈｅｎｇＦ ＹｕＪ ＸｉｏｎｇＨ．Ｆａｃｉａｌｅｘｐｒｅｓｓｉｏｎｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ
ｉｎＪＡＦＦＥｄａｔａｓｅｔｂａｓｅｄｏｎＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎ
Ｊ．ＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ２０１０ ２１
１０ １６８５１６９０．

５５ ＢｒａｈｉｍＢｅｌｈｏｕａｒｉＳＢｅｒｍａｋＡ．Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｆｏｒｎｏｎ
ｓｔａｔｉｏｎａｒｙｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎＪ．ＣｏｍｐｕｔａｔｉｏｎａｌＳｔａ
ｔｉｓｔｉｃｓ＆ＤａｔａＡｎａｌｙｓｉｓ２００４４７４ ７０５７１２．

５６ ＳｕｎＳ ＺｈｏｎｇＰ ＸｉａｏＨ ｅｔａｌ．ＡｃｔｉｖｅＬｅａｒｎｉｎｇＷｉｔｈ
ＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓＣｌａｓｓｉｆｉｅｒｆｏｒＨｙｐｅｒｓｐｅｃｔｒａｌＩｍａｇｅＣｌａｓ
ｓｉｆｉｃａｔｉｏｎＪ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＧｅｏｓｃｉｅｎｃｅａｎｄＲｅ
ｍｏｔｅＳｅｎｓｉｎｇ２０１５ ５３４ １７４６１７６０．

５７ ＪａｃｏｂｓＪ．Ｐ ＫｏｚｉｅｌＳ．ＴｗｏＳｔａｇｅＦｒａｍｅｗｏｒｋｆｏｒＥｆｆｉ
ｃｉｅｎｔＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓＭｏｄｅｌｉｎｇｏｆＡｎｔｅｎｎａＩｎｐｕｔＣｈａｒ
ａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｓ Ｊ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＡｎｔｅｎｎａｓａｎｄ
Ｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎ ２０１４ ６２２ ７０６７１３．

０７９



８

５８ ＣｈｅｎＮ ＱｉａｎＺ ＮａｂｎｅｙＩＴ ｅｔａｌ．ＷｉｎｄＰｏｗｅｒＦｏｒｅ
ｃａｓｔｓＵｓｉｎｇＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓａｎｄＮｕｍｅｒｉｃａｌＷｅａｔｈｅｒ
Ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ Ｊ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍ
２０１４ ２９２ ６５６６６５．

５９ ＭａｒｋｏｖＫ ＭａｔｓｕｉＴ．ＭｕｓｉｃＧｅｎｒｅａｎｄＥｍｏｔｉｏｎＲｅｃｏｇｎｉ
ｔｉｏｎＵｓｉｎｇＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．ＩＥＥＥＡｃｃｅｓｓ２０１４
２ ６８８６９７．

６０ ＹｕａｎＣＮｅｕｂａｕｅｒＣ．ＶａｒｉａｔｉｏｎａｌｍｉｘｔｕｒｅｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｅｘｐｅｒｔｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ
Ｓｙｓｔｅｍｓ２１．ＣａｍｂｒｉｄｇｅＭＩＴＰｒｅｓｓ２００８１８９７１９０４．

６１ ＧｒａｍａｃｙＲＢＬｅｅＨＫＨ．ＢａｙｅｓｉａｎｔｒｅｅｄＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｍｏｄｅｌｓｗｉｔｈａｎａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｔｏｃｏｍｐｕｔｅｒｍｏｄｅｌｉｎｇＪ．Ｊｏｕｒ
ｎａｌｏｆｔｈｅＡｍｅｒｉｃａｎＳｔａｔｉｓｔｉｃａｌＡｓｓｏｃｉａｔｉｏｎ２００８１０３
４８３ １１１９１１３０．

６２ ＭｅｅｄｓＥ ＯｓｉｎｄｅｒｏＳ．Ａｎａｌｔｅｒｎａｔｉｖｅｉｎｆｉｎｉｔｅｍｉｘｔｕｒｅｏｆ
ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｘｐｅｒｔｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒ
ｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１８．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ
２００５ ８８３８９０．

６３ ＹａｎｇＹ ＭａＪ．ＡｎｅｆｆｉｃｉｅｎｔＥＭａｐｐｒｏａｃｈｔｏｐａｒａｍｅｔｅｒ
ｌｅａｒｎｉｎｇｏｆｔｈｅｍｉｘｔｕｒｅｏｆｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＣ ∥Ａｄ
ｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＳＮＮ２０１１．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌ
ｂｅｒｇ Ｓｐｒｉｎｇｅｒ２０１１ １６５１７４．

６４ ． ＥＭ Ｄ ．
２０１１．

ＹａｎｇＹ．ＳｔｕｄｙｏｆｔｈｅＥＭａｌｇｏｒｉｔｈｍｓｆｏｒｔｈｅＭｉｘｔｕｒｅｏｆ
ＥｘｐｅｒｔｓＡｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅ Ｄ ．Ｂｅｉｊｉｎｇ ＰｅｋｉｎｇＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ．
ＳｃｈｏｏｌｏｆＭａｔｈｅｍａｔｉｃａｌＳｃｉｅｎｃｅｓ２０１１． ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ

６５ ＣｈｅｎＺ ＭａＪ ＺｈｏｕＹ．ＡＰｒｅｃｉｓｅＨａｒｄＣｕｔＥＭＡｌｇｏ
ｒｉｔｈｍｆｏｒＭｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓＣ∥Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔ
ＣｏｍｐｕｔｉｎｇＭｅｔｈｏｄｏｌｏｇｉｅｓ．Ｓｗｉｔｚｅｒｌａｎｄ ＳｐｒｉｎｇｅｒＩｎｔｅｒｎａ
ｔｉｏｎａｌＰｕｂｌｉｓｈｉｎｇ２０１４ ６８７５．

６６ ＹｕｋｓｅｌＳＥＷｉｌｓｏｎＪＮＧａｄｅｒＰＤ．Ｔｗｅｎｔｙｙｅａｒｓｏｆｍｉｘ
ｔｕｒｅｏｆｅｘｐｅｒｔｓＪ．ＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓａｎｄＬｅａｒｎｉｎｇＳｙｓ
ｔｅｍｓＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ２０１２２３８ １１７７１１９３．

６７ ＷａｎｇＹＫｈａｒｄｏｎＲ．ＳｐａｒｓｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒｍｕｌｔｉ
ｔａｓｋｌｅａｒｎｉｎｇ Ｃ ∥ＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇａｎｄＫｎｏｗｌｅｄｇｅ
ＤｉｓｃｏｖｅｒｙｉｎＤａｔａｂａｓｅｓ．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌｂｅｒｇ Ｓｐｒｉｎｇｅｒ
２０１２７１１７２７．

６８ ＳｈｉＪＱ ＭｕｒｒａｙＳｍｉｔｈＲ ＴｉｔｔｅｒｉｎｇｔｏｎＤＭ．Ｂａｙｅｓｉａｎｒｅ
ｇｒｅｓｓｉｏｎａｎｄｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｍｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎ
ｐｒｏｃｅｓｓｅｓＪ．ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＪｏｕｒｎａｌｏｆＡｄａｐｔｉｖｅＣｏｎｔｒｏｌ
ａｎｄＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ２００３ １７２ １４９１６１．

６９ ＳｈｉＪＱ ＭｕｒｒａｙＳｍｉｔｈＲ ＴｉｔｔｅｒｉｎｇｔｏｎＤＭ．Ｈｉｅｒａｒｃｈｉｃａｌ
Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｍｉｘｔｕｒｅｓｆｏｒｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ Ｊ．Ｓｔａｔｉｓｔｉｃｓ
ａｎｄＣｏｍｐｕｔｉｎｇ２００５ １５１ ３１４１．

７０ ＲｏｓｓＪＤｙＪ．ＮｏｎｐａｒａｍｅｔｒｉｃｍｉｘｔｕｒｅｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓ

ｓｅｓｗｉｔｈｃｏｎｓｔｒａｉｎｔｓＣ ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ３０ｔｈＩｎｔｅｒ
ｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ ＩＣＭＬ１３．
ｓ．ｌ． ｓ．ｎ． ２０１３ １３４６１３５４．

７１ ＮｇｕｙｅｎＴ ＢｏｎｉｌｌａＥ．ＦａｓｔａｌｌｏｃａｔｉｏｎｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓ
ｅｘｐｅｒｔｓＣ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ３１ｓｔＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎ
ｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ ＩＣＭＬ１４． ｓ．ｌ． ｓ．
ｎ． ２０１４ １４５１５３．

７２ ＬｕＺ．ＴｈｅＬａｐｌａｃｅＡｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓ
Ｍｉｘｔｕｒｅ ＥＢ／ＯＬ ．ｈｔｔｐ ∥ ｓｎｏｗｂｉｒｄ．ｄｊｖｕｚｏｎｅ．ｏｒｇ／
２００７／ａｂｓｔｒａｃｔｓ／１４４．ｐｄｆ２００７／２０１５０５２２．

７３ ＨｕａｎｇＭ ＬｉＲ ＷａｎｇＨ ｅｔａｌ．ＥｓｔｉｍａｔｉｎｇＭｉｘｔｕｒｅｏｆ
ＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｂｙＫｅｒｎｅｌＳｍｏｏｔｈｉｎｇＪ．Ｊｏｕｒｎａｌｏｆ
Ｂｕｓｉｎｅｓｓ＆ＥｃｏｎｏｍｉｃＳｔａｔｉｓｔｉｃｓ２０１４３２２ ２５９２７０．

７４ ＰｌａｔａｎｉｏｓＥＡ ＣｈａｔｚｉｓＳＰ．ＭｉｘｔｕｒｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓ
ＣｏｎｄｉｔｉｏｎａｌＨｅｔｅｒｏｓｃｅｄａｓｔｉｃｉｔｙＪ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ
ＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ２０１４ ３６
５ ８８８９００．

７５ ＫａｐｏｏｒＡ ＡｈｎＨ ＰｉｃａｒｄＲＷ．ＭｉｘｔｕｒｅｏｆＧａｕｓｓｉａｎ
ｐｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒｃｏｍｂｉｎｉｎｇｍｕｌｔｉｐｌｅｍｏｄａｌｉｔｉｅｓＣ∥Ｍｕｌｔｉｐｌｅ
ＣｌａｓｓｉｆｉｅｒＳｙｓｔｅｍｓ．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌｂｅｒｇＳｐｒｉｎｇｅｒ２００５８６９６．

７６ ＳｃｈｉｅｇｇＭ ＮｅｕｍａｎｎＭ ＫｅｒｓｔｉｎｇＫ．ＭａｒｋｏｖＬｏｇｉｃＭｉｘ
ｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓ ＴｏｗａｒｄｓＭａｃｈｉｎｅｓＲｅａｄｉｎｇ
ＲｅｇｒｅｓｓｉｏｎＤａｔａＣ ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ１５ｔｈＩｎｔｅｒｎａ
ｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｒｔｉｆｉｃｉａｌＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅａｎｄＳｔａｔｉｓｔｉｃｓ．
ｓ．ｌ． ｓ．ｎ． ２０１２ １００２１０１１．

７７ ＷｅｉＨ ＬｕＷ ＺｈｕＰ ｅｔａｌ．Ｃａｍｅｒａｃｏｎｔｒｏｌｆｏｒｌｅａｒｎｉｎｇ
ｎｏｎｌｉｎｅａｒｔａｒｇｅｔｄｙｎａｍｉｃｓｖｉａＢａｙｅｓｉａｎ ｎｏｎｐａｒａｍｅｔｒｉｃ
ＤｉｒｉｃｈｌｅｔｐｒｏｃｅｓｓＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓＤＰＧＰ ｍｏｄｅｌｓＣ∥
ＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔＲｏｂｏｔｓａｎｄＳｙｓｔｅｍｓ ＩＲＯＳ２０１４．Ｃｈｉｃａｇｏ
ＩＬ ２０１４ＩＥＥＥ／ＲＳＪＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ．ＩＥＥＥ
２０１４ ９５１０２．

７８ ＨｅｒｎｎｄｅｚＳ ＳａｌｌｉｓＰ．ＤｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄＭｉｎｉｍｕｍＴｅｍｐｅｒａｔｕｒｅ
ＰｒｅｄｉｃｔｉｏｎＵｓｉｎｇＭｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓＣ∥Ｅｎ
ｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌＳｏｆｔｗａｒｅＳｙｓｔｅｍｓ．Ｉｎｆｒａｓｔｒｕｃｔｕｒｅｓ Ｓｅｒｖｉｃｅｓ
ａｎｄＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ． ｓ．ｌ． ＳｐｒｉｎｇｅｒＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＰｕｂ
ｌｉｓｈｉｎｇ２０１５ ４８４４９１．

７９ ＯｕｙａｎｇＲ ＬｏｗＫＨ ＣｈｅｎＪ ｅｔａｌ．Ｍｕｌｔｉｒｏｂｏｔａｃｔｉｖｅ
ｓｅｎｓｉｎｇｏｆｎｏｎｓｔａｔｉｏｎａｒｙＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｂａｓｅｄｅｎｖｉｒｏｎ
ｍｅｎｔａｌｐｈｅｎｏｍｅｎａＣ∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ２０１４ｉｎｔｅｒｎａ
ｔｉｏｎａｌｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｕｔｏｎｏｍｏｕｓａｇｅｎｔｓａｎｄｍｕｌｔｉａｇｅｎｔ
ｓｙｓｔｅｍｓ． ｓ．ｌ． ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＦｏｕｎｄａｔｉｏｎｆｏｒＡｕｔｏｎｏ
ｍｏｕｓＡｇｅｎｔｓａｎｄＭｕｌｔｉａｇｅｎｔＳｙｓｔｅｍｓ２０１４５７３５８０．

８０ ＮｇｕｙｅｎＴｕｏｎｇＤＳｅｅｇｅｒＭ ＰｅｔｅｒｓＪ．Ｍｏｄｅｌｌｅａｒｎｉｎｇｗｉｔｈ
ｌｏｃａｌＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎＪ．ＡｄｖａｎｃｅｄＲｏｂｏｔ
ｉｃｓ２００９２３１５ ２０１５２０３４．

８１ ＬｉｕＺ ＺｈｏｕＬ ＬｅｕｎｇＨ ｅｔａｌ．ＫｉｎｅｃｔＰｏｓｔｕｒｅＲｅｃｏｎ

１７９



３２

ｓｔｒｕｃｔｉｏｎｂａｓｅｄｏｎａＬｏｃａｌＭｉｘｔｕｒｅｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓ
ＭｏｄｅｌｓＪ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＶｉｓｕａｌｉｚａｔｉｏｎａｎｄ
ＣｏｍｐｕｔｅｒＧｒａｐｈｉｃｓ２０１５ ＰＰ９９．

８２ ＳｕｎＳ ＸｕＸ．Ｖａｒｉａｔｉｏｎａｌｉｎｆｅｒｅｎｃｅｆｏｒｉｎｆｉｎｉｔｅｍｉｘｔｕｒｅｓ
ｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓｗｉｔｈａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓｔｏｔｒａｆｆｉｃｆｌｏｗｐｒｅ
ｄｉｃｔｉｏｎＪ．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔＴｒａｎｓｐｏｒｔａ
ｔｉｏｎＳｙｓｔｅｍｓ２０１１ １２２ ４６６４７５．

８３ ＳｕｎＳ．ＩｎｆｉｎｉｔｅｍｉｘｔｕｒｅｓｏｆｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓ
ｓｅｓＣ ∥ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ
ａｎｄＣｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓ．Ｔｉａｎｊｉｎ ２０１３ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎ
ｆｅｒｅｎｃｅｏｎ．ＩＥＥＥ ２０１３ １０１１１０１６．

８４ ＹｕＪ ＣｈｅｎＫ ＲａｓｈｉｄＭＭ．ＡＢａｙｅｓｉａｎｍｏｄｅｌａｖｅｒａ
ｇｉｎｇｂａｓｅｄ ｍｕｌｔｉｋｅｒｎｅｌＧａｕｓｓｉａｎ ｐｒｏｃｅｓｓｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ
ｆｒａｍｅｗｏｒｋｆｏｒｎｏｎｌｉｎｅａｒｓｔａｔｅｅｓｔｉｍａｔｉｏｎａｎｄｑｕａｌｉｔｙｐｒｅ
ｄｉｃｔｉｏｎｏｆｍｕｌｔｉｐｈａｓｅｂａｔｃｈｐｒｏｃｅｓｓｅｓｗｉｔｈｔｒａｎｓｉｅｎｔｄｙ
ｎａｍｉｃｓａｎｄｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙＪ．ＣｈｅｍｉｃａｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＳｃｉ
ｅｎｃｅ２０１３ ９３１９ ９６１０９．

８５ ＯｈｉｓｈｉＹ ＭｏｃｈｉｈａｓｈｉＤ ＫａｍｅｏｋａＨ ｅｔａｌ．Ｍｉｘｔｕｒｅｏｆ
Ｇａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｘｐｅｒｔｓｆｏｒｐｒｅｄｉｃｔｉｎｇｓｕｎｇｍｅｌｏｄｉｃｃｏｎ
ｔｏｕｒｗｉｔｈｅｘｐｒｅｓｓｉｖｅｄｙｎａｍｉｃｆｌｕｃｔｕａｔｉｏｎｓＣ ∥Ａｃｏｕｓ
ｔｉｃｓ ＳｐｅｅｃｈａｎｄＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ ＩＣＡＳＳＰ．Ｆｌｏｒ
ｅｎｃｅ Ｉｔａｌｙ ２０１４ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ．
ＩＥＥＥ ２０１４ ３７１４３７１８．

８６ ＷｕＤ ＣｈｅｎＺ ＭａＪ．ＡｎＭＣＭＣｂａｓｅｄＥＭａｌｇｏｒｉｔｈｍ
ｆｏｒｍｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｓＣ ∥Ａｄｖａｎｃｅｓｉｎ
ＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＳＮＮ２０１５．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌｂｅｒｇ Ｓｐｒｉｎｇ
ｅｒ２０１５ ３２７３３４．

８７ ＣｈｅｎＺ ＭａＪ．ＴｈｅＨａｒｄＣｕｔＥＭＡｌｇｏｒｉｔｈｍｆｏｒＭｉｘｔｕｒｅ
ｏｆＳｐａｒｓｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓＣ∥ＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔＣｏｍｐｕｔｉｎｇ
Ｍｅｔｈｏｄｏｌｏｇｉｅｓ．Ｓｗｉｔｚｅｒｌａｎｄ ＳｐｒｉｎｇｅｒＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＰｕｂ
ｌｉｓｈｉｎｇ２０１５１３２４．

８８ ＺｈａｏＬ ＣｈｅｎＺ ＭａＪ．ＡｎＥｆｆｅｃｔｉｖｅＭｏｄｅｌＳｅｌｅｃｔｉｏｎ
ＣｒｉｔｅｒｉｏｎｆｏｒＭｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓＣ ∥Ａｄ
ｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＳＮＮ２０１５．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌ
ｂｅｒｇ Ｓｐｒｉｎｇｅｒ２０１５ ３４５３５４．

８９ ＱｉａｎｇＺ ＭａＪ．ＡｕｔｏｍａｔｉｃＭｏｄｅｌＳｅｌｅｃｔｉｏｎｏｆｔｈｅＭｉｘ
ｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓｅｓｆｏｒＲｅｇｒｅｓｓｉｏｎ Ｃ ∥Ａｄ
ｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓＩＳＮＮ２０１５．ＢｅｒｌｉｎＨｅｉｄｅｌ
ｂｅｒｇ Ｓｐｒｉｎｇｅｒ２０１５ ３３５３４４．

９０ ＦｏｘＥＢ ＤｕｎｓｏｎＤＢ．ＭｕｌｔｉｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓ
ｓｅｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓ
ｔｅｍｓ２５．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ２０１２ ７３７７４５．

９１ ＳｔａｃｈｎｉｓｓＣ ＰｌａｇｅｍａｎｎＣ ＬｉｌｉｅｎｔｈａｌＡＪ ｅｔａｌ．Ｇａｓ

ＤｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎＭｏｄｅｌｉｎｇｕｓｉｎｇＳｐａｒｓｅＧａｕｓｓｉａｎＰｒｏｃｅｓｓ
ＭｉｘｔｕｒｅＭｏｄｅｌｓＣ ∥Ｒｏｂｏｔｉｃｓ ＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＳｙｓｔｅｍｓ．
Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ２００８ ３１０３１７．

９２ ＲａｓｍｕｓｓｅｎＣＥ ＧｈａｈｒａｍａｎｉＺ．Ｉｎｆｉｎｉｔｅｍｉｘｔｕｒｅｓｏｆ
ＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｅｘｐｅｒｔｓＣ∥ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒ
ｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ１４．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ ＭＩＴＰｒｅｓｓ
２００１ ８８１８８８．

９３ ＳｈｉＪＱ ＷａｎｇＢ．Ｃｕｒｖｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎａｎｄｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇｗｉｔｈ
ｍｉｘｔｕｒｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎｐｒｏｃｅｓｓｆｕｎｃｔｉｏｎａｌｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｓ
Ｊ．ＳｔａｔｉｓｔｉｃｓａｎｄＣｏｍｐｕｔｉｎｇ２００８ １８３ ２６７２８３．

９４ ＳｈｉＪＱ ＷａｎｇＢ ＭｕｒｒａｙＳｍｉｔｈＲ ｅｔａｌ．Ｇａｕｓｓｉａｎ
ｐｒｏｃｅｓｓｆｕｎｃｔｉｏｎａｌｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｉｎｇｆｏｒｂａｔｃｈｄａｔａＪ．
Ｂｉｏｍｅｔｒｉｃｓ２００７ ６３３ ７１４７２３．

９５ ＳｈｉＪＱ ＷａｎｇＢ ＷｉｌｌＥＪｅｔａｌ．ＭｉｘｅｄｅｆｆｅｃｔｓＧａｕｓｓｉ
ａｎｐｒｏｃｅｓｓｆｕｎｃｔｉｏｎａｌｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｓｗｉｔｈａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ
ｔｏｄｏｓｅｒｅｓｐｏｎｓｅｃｕｒｖｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎＪ．Ｓｔａｔｉｓｔｉｃｓｉｎｍｅｄｉ
ｃｉｎｅ２０１２ ３１２６ ３１６５３１７７．

９６ ＭａＪ ＬｉｕＪ．ＴｈｅＢＹＹａｎｎｅａｌｉｎｇｌｅａｒｎｉｎｇａｌｇｏｒｉｔｈｍｆｏｒ
Ｇａｕｓｓｉａｎｍｉｘｔｕｒｅｗｉｔｈａｕｔｏｍａｔｅｄｍｏｄｅｌｓｅｌｅｃｔｉｏｎ Ｊ．
ＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ ２００７ ４０７ ２０２９２０３７．

　　 　 １９７３

２０１３ ９ ～２０１４ ６

Ｅｍａｉｌｚｙｔ＠ｈｅｂｕｔ．ｅｄｕ．ｃｎ
　 １９９０ ２０１５

Ｅｍａｉｌｋａｚｙ９０＠１２６．ｃｏｍ
　 １９６２ １９９２

Ｅｍａｉｌｊｗｍａ＠ｍａｔｈ．ｐｋｕ．ｅｄｕ．ｃｎ

２７９




